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Kierunek studiéw Informatyczne Techniki Zarzadzania
Profil Praktyczny

Stopieni studiéw 2-go stopnia

Forma studiéw niestacjonarne

Sylabus przedmiotu
Analiza danych - big data i data mining

1. Dane podstawowe

Status programowy przedmiotu Blok A: Analiza danych i optymalizacja z wykorzystaniem metod
ilosciowych

Rodzaj przedmiotu Obligatoryjny

Kod przedmiotu TZM-BID-7ZB

Rok studiow 1

Semestr 2

Osoba odpowiedzialna za przedmiot dr hab. Maciej Romaniuk

Jezyk wykladowy polski

2. Wymiar godzin i forma zajec

Rodzaj Liczba godzin
Wyklad 16
Laboratorium 16

Razem godzin 32

3. Cele przedmiotu

Kod Cel

CP1 Przekazanie studentom podstaw wiedzy o metodach statystycznej analizy danych dla duzych zbioréw
danych.

CP2 Zaznajomienie studentéw z podstawami statystycznej analizy danych dla duzych zestawéw danych oraz
z zasadami podejmowania decyzji dotyczacych takich danych.

CP3 Studenci zdobywaja kompetencje w zakresie postugiwania sie programami komputerowymi w
rozwiazywaniu praktycznych probleméw analizy duzych zbioréw danych.

4. Wymagania wstepne w zakresie wiedzy, umiejetnosci i innych kompetencji

Brak wstepnych wymagan.

5. Efekty uczenia sie

Wiedza
Kod Student zna i rozumie: Realizuje cel Efekty — kie-
runkowe
EU-W1 Student posiada wiedze o metodach podejmowania decyzji na pod- | CP1 K1P W02,
stawie analizy duzych zbioréw danych. K1P W10,
K2P W10
EU-W2 Student zdobywa wiedze o komputerowych metodach analizy duzych | CP1 K1P W02,
zbioréw danych i ich wykorzystaniu w praktyce. K1P W10,
K2P W10
Umiejetnosci
Kod Student potrafi: Realizuje cel Efekty — kie-
runkowe
EU-U1 Student posiada umiejetnosé¢ wyciagania prostych wnioskéw prak- | CP2 K1P_U02,
tycznych wynikajacych z przeprowadzonej analizy duzych zbioréw K1P _U09,
danych. K1P_ U14,
K2P U04




Kod Student potrafi: Realizuje cel Bfekty —de-
runkowe
EU-U2 Student posiada umiejetno$é postugiwania sie¢ narzedziami kompu- | CP2 K1P U002,
terowymi we wspomaganiu proceséw wnioskowania na podstawie K1P U009,
duzych zbioréw danych. K1P U14,
K2P U04
Kompetencje
Kod Student jest gotéw do: Realizuje cel Blekty —lde-
runkowe
EU-K1 Student potrafi wykorzystac¢ technologie informatyczne do przekazy- | CP3 K1P_KO01,
wania swoim przelozonym i wspéipracownikom wynikéw swojej pracy. K1P_ K02
EU-K2 Student rozumie potrzebe zdobywania nowych kompetencji w zakre- | CP3 K1P KO01,
sie analizy duzych zbioréw danych. K1P_ K02

6. Tresci programowe
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Kod Tematyka Realizuje efekt
TP1 Wprowadzenie do jezyka R i programu Rstudio. Wazniejsze | 2 EU-K1, EU-K2, EU-U1, EU-U2,
cechy jezyka R. Przeglad typéw danych w R. Wybrane funk- EU-W1, EU-W2
cje w R iich uzycie. Przeglad graficznych metod prezentacji
w R. Podstawowe pojecia zwiazane z big data i data mining.
Etapy analizy danych.
TP2 Wprowadzenie do analizy regresji. Tworzenie i analiza wy- | 2 | 1 | EU-K1, EU-K2, EU-U1,
kresu rozrzutu. Zastosowanie modelu regresji liniowej. Pro- EU-W1, EU-W2
sta regresja liniowa i regresja wieloraka. Zagadnienie es-
tymacji i predykcji dla regresji liniowej. Testy w prostej
regresji liniowe;j.
TP3 Wprowadzenie do regresji wielorakiej. Testy w analizie re- | 2 | 1 | EU-K1, EU-K2, EU-U1, EU-U2,
gresji wielorakiej. Omoéwienie innych modeli regresji nieli- EU-W1, EU-W2
niowej. Przeprowadzenie analizy regresji w R.
TP4 Wprowadzenie do regresji logistycznej. Tworzenie modelu | 2 | 2 | EU-K1, EU-K2, EU-U1, EU-U2,
w regresji logistycznej. Zagadnienie estymacji i predykeji w EU-W1, EU-W2
modelu regresji logistycznej. Interpretacja wspétczynnikéw
dla regresji logistycznej. Predykcja dla modelu regresji lo-
gistycznej.
TP5 Wprowadzenie do zagadnienia klasyfikacji pod nadzorem. | 2 | 2 | EU-K1, EU-K2, EU-U1, EU-U2,
Przeglad wybranych metod klasyfikacji pod nadzorem. In- EU-W1, EU-W2
formacja o metodach LDA i QDA. Metoda k najblizszych
sasiadéw 1 jej przeprowadzenie w R. Metody doboru opty-
malnych parametréw dla metody k-sasiadéw.
TP6 Metoda drzew klasyfikacyjnych.  Procedura tworzenia | 2 | 2 | EU-K1, EU-K2, EU-U1, EU-U2,
drzew klasyfikacyjnych. Wprowadzenie do rodzin klasyfi- EU-W1, EU-W2
katoréw. Przeglad wybranych metod: bagging, boosting,
lasy losowe. Tworzenie drzew klasyfikacyjnych z uzyciem
R. Zagadnienie walidacji krzyzowej.
TP7 Wprowadzenie do biblioteki Rmcdr w analizie danych 0 | 2 | EU-K1, EU-K2, EU-U1, EU-U2,
EU-W1, EU-W2
TP8 Zagadnienie oceny i wyboru najlepszego klasyfikatora. | 2 | 2 | EU-K1, EU-K2, EU-U1, EU-U2,
Pojecie czulosci i specyficznos$ci. Interpretacja krzywej EU-W1, EU-W2
ROC i pola AUC. Wybrane metody klasyfikacji bez nad-
zoru. Zadanie analizy skupien i przyktady jej zastosowania.
Zastosowanie metody k-sasiadéw.
TP9 Przeglad metod grupowania danych. Metoda k-$rednich. | 2 | 1 | EU-K1, EU-K2, EU-U1, EU-U2,
Przeglad hierarchicznych metod analizy skupien. Metoda EU-W1, EU-W2
aglomeracyjna i jej przeprowadzenie w R.
TP10 | Koricowe prezentacje projektow. 0 | 1 | EU-K1, EU-K2, EU-U1, EU-U2,
EU-W1, EU-W2




7. Metody ksztalcenia

Razem godzin: 32

Kod Metoda

MK1 analiza przypadkéw

MK2 ¢wiczenia indywidualne pod nadzorem

MK3 projekt zespolowy realizowany poza zajeciami

MK4 wyktad wsparty prezentacja komputerowa

MK5 Aktywizacja studentéw do dyskusji i pracy w laboratorium komputerowym
MK6 Komputer wraz z oprogramowaniem (R, Rstudio)

8. Naktad pracy studenta

Aktywnosé studenta Obciazenie
Praca nad projektem 30
Przygotowanie do egzaminu 40
Przygotowanie do kolokwium 30
Praca zwiagzana z: laboratorium 16
Praca zwiazana z: wyktad 16
Liczba punktéw ECTS (1 punkt=25h) 5
Procentowy udzial pracy wilasnej studenta w 75,76%
sumarycznym obcigzeniu studenta
Sumaryczne obciazenie praca studenta 132
9. Status zaliczenia przedmiotu
Egzamin pisemny, kolokwium, projekt
Forma studiéw Egzamin Praca egzaminacyjna Zaliczenie Praca zaliczeniowa
niestacjonarne X

10. Metody weryfikacji efektow uczenia sie

Sktadowe oceny koricowej

Forma sprawdzenia

Wybrana forma

Punktacja

Realizuje efekt

Egzamin pisemny

X

40

EU-K2, EU-K1, EU-U2,
EU-U1, EU-W2, EU-W1

Egzamin ustny

Sprawdzian pisemny

Zaliczeniowy przeglad prac

Referat pisemny

Referat ustny

Kolokwium

30

EU-K2, EU-K1, EU-U2,
EU-U1, EU-W2, EU-W1

Praca domowa

Miniprojekt

Praca na zajeciach

Projekt z dokumentacja

20

EU-K2, EU-K1, EU-U2,
EU-U1, EU-W2, EU-W1

Ustna prezentacja projektu

Obecnosé na zajeciach

10

EU-K2, EU-K1, EU-U2,
EU-U1, EU-W2, EU-W1

Sprawdzian ustny

Kartkowka

Aktywnos¢ na zajeciach

Egzaminacyjny przeglad prac

Sprawozdanie z praktyki zawodowej

Prezentacja indywidualna

Prezentacja zespotowa




Zasady wyliczania oceny z przedmiotu

Zakres punktéw Ocena
0-49 2,0
50 — 59 3,0
60 — 69 3,5
70 - 179 4,0
80 — 89 4,5
90 — 100 5,0

11. Macierz realizacji przedmiotu

Efekt uczenia sie C?I przed- Tresci programowe Metody ksztalcenia
miotu
EU-W1 CP1 TP1, TP2, TP3, TP4, TP5, TP6, TP7, MK1, MK2, MK3,
TPS8, TP9, TP10 MK4, MK5, MK6
EU-W2 CP1 TP1, TP2, TP3, TP4, TP5, TP6, TP7, MK1, MK2, MK3,
TP8, TP9, TP10 MK4, MK5, MK6
EU-U1 CP2 TP1, TP2, TP3, TP4, TP5, TP6, TP7, MK1, MK2, MK3,
TPS8, TP9, TP10 MK4, MK5, MK6
EU-U2 CP2 TP1, TP3, TP4, TP5, TP6, TP7, TPS, MK1, MK2, MK3,
TP9, TP10 MK4, MK5, MK6
EU-K1 CP3 TP1, TP2, TP3, TP4, TP5, TP6, TP7, MK1, MK2, MK3,
TP8, TP9, TP10 MK4, MK5, MK6
EU-K2 CP3 TP1, TP2, TP3, TP4, TP5, TP6, TP7, MK1, MK2, MK3,
TP8, TP9, TP10 MK4, MK5, MK6

12. Odniesienie efektow

uczenia si¢

Efekt Efekty ksztalcenia Charakterystyki drugiego stopnia

uczenia sie dla kierunku studiéw w obszarze ksztalcenia

EU-W1 K1P_W02, K2P_ W10, KIP_W10 | P6S_WG, P7S_WG

EU-W2 K1P_ W02, K2P W10, K1P W10 | P6S_ WG, P7S_ WG

EU-U1 K1P_U02, K1P Ul4, K1P_ U09, P6S_UU, P6S_UW, P7S_UW
K2P U004

EU-U2 K1P_U02, K1P Ul4, K1P_ U09, P6S_UU, P6S_UW, P7S_UW
K2P_ U04

EU-K1 K1P K02, K1P K01 P6S KK, P6S KO

EU-K2 K1P_ K02, K1P KO01 P6S KK, P6S_KO

13. Literatura

Literatura podstawowa

1. G. James, D. Witten, T. Hastie, R. Tibshirani, An Introduction to Statistical Learning with Applications in R,
Spinger

2. M. Walesiak, E. Gatnar, Statystyczna analiza danych z wykorzystaniem danych w R, PWN
3. P. Biecek, Przewodnik po pakiecie R, Oficyna Wydawnicza GIS

Literatura uzupelniajaca
1. J. Koronacki, J. Cwik, Statystyczne systemy uczgce sie, WNT

2. M. Gagolewski, Programowanie w jezyku R, PWN

14. Informacje o nauczycielach akademickich
Osoby odpowiedzialne za przedmiot

1. dr hab. Maciej Romaniuk

Osoby prowadzace przedmiot
1. dr hab. Maciej Romaniuk



